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Pontenossa

Recycle for lifecycle

Pontenossa Spa

A cura di SPM

L'Intelligenza Artificiale in fabbrica
Dati, persone e sostenibilita nei processi

Innovazione. ClaudioCeriolie FabrizioPanellacoordinanoil percorsodiinnovazione industriale. Modellidigitaliapplicati
allaproduzione miglioranoefficienza, controlloerisultatiambientali, trasformando scarti pericolosi inrisorsedivalore

msssmm Come puo I'lA entrare in
modoefficacenei processiaziendali,
andandooltrelasperimentazionee
diventandounostrumentoconcreto
dilavoroquotidiano? Araccontarlo
eClaudioCerioli,CeodiPontenossa
Spa, I'azienda bergamasca che dal
1994 operanellalavorazione e nel
recuperodeimetalli, trasformando
scartiindustrialicomeifumidiaccia-
ieriainmaterieprimeseconde.llmo-
dellosviluppatodaPontenossaSpa
estatopresentatoal Dtmi2025-In-
ternational workshop «Ing. Carlo
LongarettionDigital tools for theme-
tallurgicalindustry»,svoltosiilmese
scorsoaBergamoeorganizzatodal-
I'Associazioneitalianadi metallurgia.

Unappuntamentochehariunito
mondo accademico e industria per
confrontarsisulA, machinelearning
e simulazione computazionale.
L'obiettivocomuneeraaccelerarela
transizionedigitalenellalavorazione
deimetalliefavorirel'innovazione
industriale.«Percondurreil proces-
sodiimplementazionedeisistemidi
IAneiprocessiproduttiviindustriali
nonbastainstallareunsoftwareoaf-
fidarsiasoluzioni preconfezionate»,
spiega Cerioli, «<bisognaprima procu-
rarsi gli ingredienti giusti».

La costruzione del contesto

Gli elementi fondamentali per co-
struireun’infrastrutturadiintegra-
zionedell'lAnonsonoaffattoastratti.
Servonounaconnettivitasolida, dati
disponibili, affidabiliefacilmenteac-
cessibili,unsistemadibusinessintel-
ligence capacedisupportareanalisi

FL1AIndialogo
con i processi

e le persone
diventa motore
di innovazione
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Claudio Cerioli, Ceo

Fabrizio Panella, dir. operativo

approfondite einfinelaformazione
sulAemachinelearning, indispensa-
bile per creare consapevolezzadiffu-
saneglioperatoricheseguonoil pro-
cesso produttivo.
Soloquandoquestielementisono
presentidiventapossibilevalorizza-
reilveropatrimoniodell'azienda:il
know-how interno, laconoscenzadei
processiproduttivielecompetenze
gestionali. Su queste basi nascono
modelli e applicazioni che trovano
impiegoinambitimoltodiversi:dalla
produzioneagliacquisti,dall'impatto
ambientale all'analisi dei risultati
economicieindustrialiconricadute
positivesull'interaorganizzazione.

Come cambiano i ruoli

«(Clioperatorielalorocompetenza
sonocentrali», sottolinea Cerioli. «l|
nostroobiettivoé permettereatutte
leprofessionalitaaziendalidilavora-
remeglio,aumentarelaconsapevo-
lezzadelleareediinterventoeusare
lenuovetecnologie per raggiungere
traguardi che prima sembravano

Gli step dell’innovazione

Analisi
di laboratorio

Termodinamica e flussi di massa
Chimica e scambi termici

Riduzione dellimpronta CO,

Funzionamento pit stab
3 e

lontani». In questa visione, I'lA non
sostituisce lecompetenzeumane, ma
le potenzia e le rende piu efficaci.

I risultati ottenuti

Aspiegarenel concretoacosaserve
I'lAnel processoproduttivoeFabri-
zio Panella, Direttore operativo di
PontenossaSpa,chehaseguitolosvi-
luppodeimodelliapplicativi.lrisul-
tatisonogiatangibili:maggioresta-
bilita degli impianti, riduzione dei
consumiedell'improntadi CO,emag-
gioriresenelrecuperodellozinco.ll
miglioramentochehaancheunforte
valoreambientale:'l|Amiglioralaca-
pacitaditrasformarele polveridiac-
Ciaieria-considerateunrifiutoperi-
coloso-inossidodizinco,unprodot-
todivalore, in pienacoerenzaconi
principi dell'economia circolare e
dellasostenibilita, riducendosprechi
e impatti ambientali.
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da applicare al processo

Sviluppo di un algoritmo
i-obiettivo

"Raccomandazioni operative
su metriche di processo
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Modello di inserimento dell’lA nel processo di Iavorazioe di Pontenossa Spa

Da strumento tecnologico
ad alleato del percorso

s PONntenossaSpaaffrontala
complessitadeiprocessimetallurgici
noncercandodieliminarla,matrasfor-
mandolainunverovantaggiocompe-
titivo.Daquestavisionenasceillavoro
diinnovazionedigitaleraccontatoda
DaneyalBabar, Responsabiledellatec-
nologiadiprocesso.Alcentrodel pro-
gettoc'el'integrazionetramodellifisi-
co-matematici tradizionali e le piU
avanzatetecnichedilA.L'aziendaha
sviluppatounapprocciodimodellazio-
neibridachecombinatermodinamica,
bilancidimassa, cineticadellereazioni
escambiotermicoconmodellidima-

Daneyal
Babar,
responsa-
bile della
tecnologia
di processo

chine learning capaci di analizzare
grandi quantita di dati storici di im-
piantoeanalisichimiche.Inquestomo-
do, levariabilitadel processodiventa-
noinformazioni preziosechemigliora-
nol'efficienzaproduttiva.llrisultatoe
unaprofondaevoluzionedel processo

Waelz-labestavailabletechniqueper
ilrecuperodellozincodallepolveridi
acciaieriadafornoelettricoadarco-
chedaprocessotradizionalesitrasfor-
mainunsistemadata-driven,digital-
mente ottimizzato e orientatoasup-
portare decisioni in tempo reale. Lo
strumento di IA monitora la chimica
dellematerieiningressoelecondizioni
operativedelforno,fornendoracco-
mandazioniaglioperatori.Attraverso
un'ottimizzazione multi-obiettivo, il
modello massimizza laresadiestra-
zionedellozinco, prevedeil puntodi
fusionedellascoria, riduceilconsumo
dicarboneefondentie,allostessotem-
po,allungalavitautiledel fornolimi-
tandolaformazionediincrostazioni.
Tuttoquestoconfluisceinununicomo-
torepredittivocheaffiancaquotidia-
namenteil teamdi produzione.
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BUSINESS DIGITALIZZAZIONE IA & MODELLI DI
INTELLIGENCE FORMAZIONE OTTIMIZZAZIONE
Analisi dei dati Centralizzazione Competenze Decisioni

critici dei dati e dati storici supportate dai dati

&

llprimopassoéstatoil passaggiodaunacon-
nessioneradiopuntoapuntoallafibraottica,
migliorandolavelocitadiconnessioneeper-
mettendo I'utilizzo di servizi in cloud.

llsecondo passaggio éstatal'adozionediuna
piattaformadedicataper I'esposizione, 'ana-
lisielacorrelazionedeidaticriticiaziendali
presenti nelle aree identificate.

Creazionediundatahubcentralizzatodeidati
diprocesso,dilaboratorio, relativiallagestio-
nedimaterieiningressoeuscitaed economici
utili alle applicazioni di machine learning.

Determinanteéstataaquestopuntodel pro-
cessol'attivitadiformazionesulAemachine
learning, utilizzando dati storici sul processo
per otteneredatidicontrolloeprevisionali.

Lamodellizzazionedellereazionichimiche,ter-
micheecinetichedel processohafattosviluppa-
remodelliasupportodeglioperatoripermiglio-
rare produttivita e impattoambientale.



